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INFORME No. 14: PRONOSTICO BIOCLIMATICO DE INFESTACION DEL AEDES AEGYPTI,
VECTOR DEL DENGUE. DISTRITO DE PANAMA. TRIMESTRE DE OCTUBRE A DICIEMBRE

2011.
Considerando el comportamiento actual del clima y los resultados que arrojan los modelos de prondéstico para

los préximos tres meses, de acuerdo a los valores del IBt,1,C, que describe las anomalias y variabilidad del clima,
conjuntamente con la presencia de las condiciones actuales:
http://www.cpc.ncep.noaa.gov/products/analysis_monitoring/enso_advisory/ensodisc_Sp.html. Durante el
mes de septiembre 2011, las condiciones de La Nifia se fortalecieron segun se indica por los aumentos en las
anomalias negativas de la temperatura en la superficie del mar (SST, por sus siglas en inglés) a través de la mitad
este del Océano Pacifico ecuatorial. Por lo que se anuncia que:“Se espera fortalecimiento de las condiciones de
La Nifia y que continden hasta el invierno del Hemisferio Norte 2011-12". Manteniendo condiciones bajo lo
normal en cuanto a las temperaturas y en totales de precipitacion ligeramente mayores que el promedio histo-
rico, para el periodo pronosticado, segun la perspectiva del clima para el mes de noviembre. Tomando en
cuenta dichos resultados, se espera que el indice de infestacion este mes muestre un ligero aumento en compa-
racién al valor observado de septiembre, asimismo para los meses pronosticados del trimestre de octubre a
diciembre-2011, que indican un rango de alto riesgo en el periodo pronosticado, por lo que se deben tomar las
medidas pertinentes al respecto. Tabla N°2.
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BAJORIESGO VIEDIANORIESGO ALTORESGO Tabla N°2. El estadistico D de Durbin-Watson, mide el grado de autocorrelacién entre el
> 1 12 > 9 residuo correspondiente a cada observacién y la anterior. Si el valor es préximo a 2 (D=2.08),

consiguiente se comprueba la validez de los Modelos Ajustados.

los residuos estaran incorrelacionados; si se aproxima a 4, estaran negativamente autocorre-
lacionados y si se aproxima a 0 estaran positivamente autocorrelacionados. Para este modelo,
el estadistico Durbin-Watson es aproximadamente igual a 2, lo que evidencia ausencia de
autocorrelacién entre los errores y que el modelo es adecuado. Asimismo se muestra en la
tabla N°3, los valores de los coeficientes que han sido analizados para considerarlos como
variables explicativas y que deben ser incluidas en el modelo la misma muestra los valores Z
y se evidencia que cada uno de los coeficientes de regresion es estadisticamente diferente de
cero, y que su probabilidad asociada para cada variable es altamente significativa; por
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A continuacion se presentan las cuatro medidas o estadisticas de error:
1) La Desviacion Absoluta de la Media (DAM) mide la precision de un prondstico mediante el promedio de la magnitud de los errores de pronéstico (valores
absolutos de cada error). La DAM resulta de gran utilidad cuando el analista desea medir el error de pronéstico en las mismas unidades de la serie original.
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2) Otra técnica para evaluar una técnica de pronéstico es el Error Medio Cuadrado (EMC). Cada error o residual se eleva al cuadrado; luego estos valores se
suman y se divide entre el niimero de observaciones. Esto es importante pues en ocasiones pudiera ser preferible una técnica que produzca errores moderados a otra
que por lo regular tenga errores pequenos, pero que ocasionalmente arroje algunos en extremo grandes. La ecuacion para el calculo del EMC, es la siguiente:
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3) A veces resulta necesario determinar si un método de pronédstico esta sesgado (prondstico consistentemente alto o bajo). En estos casos, se emplea el
Porcentaje Medio de Error (PME), que se calcula encontrando el error en cada periodo, esto entre el valor real de ese periodo y promediando después estos porcentajes
de error. Si un enfoque de prondstico no esta sesgado, la ecuacion del PME producira un porcentaje cercano a cero. Si el resultado es un porcentaje negativo grande,
el método de prondstico esta sobrestimado de manera consistente. Si el resultado es un porcentaje positivo grande, el método de prondstico esta subestimado de
forma consistente.
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4) En ocasiones, resulta mas util calcular los errores de prondstico en términos de porcentaje y no de cantidades. El Porcentaje de Error Medio Absoluto (PEMA)
se calcula encontrando el error absoluto en cada periodo, dividiendo éste entre el valor real observado, para ese periodo y después promediando estos errores absolu-
tos de porcentaje. Este enfoque es Util cuando el tamaio o magnitud de la variable de prondstico es importante en la evaluacion de la precision del prondstico. EIl PEMA
proporciona una indicacién de que tan grandes son los errores de pronoéstico comparados con los valores reales de la serie. También se puede completamente diferen-
tes. utilizar el PEMA para comparar la precision de la misma u otra técnica sobre dos series La siguiente ecuacién muestra el calculo del PEMA:
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Fuente: Proyecto Cambio Climatico y Salud. Sistema de Informacion Geografico en Salud.



